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Abstrak

Saat ini dunia kita masih dilanda virus covid- 19 yang membuat masyarakat berdampak mengalami penurunaan yang pesat
didalam perekonomian. Saat ini kita masuk dimana pase yang sangat begitu minim perekonomian terutama di Provinsi
Sumatera Selatan. Hal tersebut mempengaruhi terhadap nilai impor komoditas utama di Provinsi Sumatera Selatan. Maka pada
penelitian ini, Peneliti melakukan uji coba dalam klassifikasi perihal terkait kasus prediksi tingkat perkembangan nilai impor
komoditas utama di Provinsi Sumatera Selatan. Dalam penelitian ini akan melakukan prediksi atas tingkat perkembangan nilai
impor komoditas utama dengan menerapkan metode C4.5, agar bisa menjadi bahan pengambilan keputusan dalam membangun
Pemerintahan yang lebih maju. Berdasarkan hasil dari uji coba kesimpulan yang didapat adalah sebagai pengimpor sebaiknya
harus lebih bijak dalam menentukan nilai import apalagi jika kekayaan di provinsi kita lebih diminati bagi negara lain. Provinsi
Sumatera Selatan selama ini memiliki nilai impor pada pupuk lebih tinggi dibandingkan dengan jenis impor yang lain dengan
hal tersebut bisa digunakan dalam membuat suatu kebijakan yang cukup seknifikan agar mampu membuat harga nilai impor di
Provinsi Sumatera Selatan bisa tinggi semua. Berdasarkan dari hasil uji coba dengan menggunakan aplikasi orange diperoleh
akurasi 96,15% dengan berarti memiliki tingkat kesalahan 13,85%, hal ini menunjukkan dari hasil pengujian dengan
menggunakan Decision Tree bahwa sangat cukup baik jika digunakan dalam memprediksi tingkat nilai impor.
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1. Pendahuluan

Sesuai dengan perkembangan zaman yang membuat semakin meningkatnya kebutuhan manusia, yang mana dalam
terpenuhinya kebutuhan di dalam negeri ini, pemerintah harus melakukan suatu kegiatan ekonomi yang secara
Internasional antara lain adalah impor [1] [2]. Impor merupakan sebuah proses pada transportasi barang [3] atau
bisa disebut dengan komoditas dari satu Negara menuju ke Negara lain yang dilakukan secara legal, yang biasanya
dalam suatu proses di perdagangan. Terkhusus pada provinsi Sumatera Selatan yang mana selalu terjadi suatu
kenaikan dalam jumlah impor pada tiap tahunnya.

Impor bisa diartikan merupakan pembelian sebuah barang dan atau jasa dari beda Negara atau dapat disebuat
pembelian diluar negeri kemudian untuk ke dalam negeri yang mana terdapat beberapa perjanjian atas kerjasama
diantara kedua negara tersebut atau bisa lebih [4][5]. Menjadi sebuah pertanyaan kenapa sebuah negara sangat
perlu dalam melakukan sebuah proses impor [6] sendangkan impor dapat mempengaruhi perekonomian
masyarakat [7]. Padahalnya, ini memang membuat suatu Negara harus melakukan proses impor bisa saja
dikarenakan suatu negara tersebut sedang memiliki permasalahan didalam proses penyediaan komsumsi untuk
Negaranya.

Impor pada barang konsumsi itu dipengaruhi dari pengeluaran dalam konsumsi seseorang [8][9], sehingga hal
inilah yang menyebabkan semakin tinggi pendapatan pada seseorang [10], maka akan semakin tinggi rasio dalam
pengeluaran seseorang yang akan dikeluarkan atau dibelanjakan, begitupun juga sebaliknya apabila pemerintah
sudah tidak bisa memenuhi dalam hal konsumsi didalam negeri tersebut maka tindaklanjut selanjutnya adalah
dilakukan dengan cara proses mengimpor sebuah barang konsumsi tersebut dari luar negeri agar dapat memenubhi
dari kebutuhan masyarakat yang ada didalam negeri [11], tetapi bila sebagian dari besar adalah kebutuhan
konsumsi yang ada didalam negeri terpenuhi oleh luar negeri, maka dapat mengakibatkan sebuah defisit neraca
pada perdagangan yang ada didalam negeri [12].
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2. Metode Penelitian

Penelitian ini menerapkan metode klasifikasi dengan metode C4.5 yang akan digunakan dalam memprediksi
tingkat perkembangan nilai impor komoditas utama di Provinsi Sumatera Selatan untuk menghasilkan tingkat
akurasi yang baik. Tahapan metode C4.5 di tunjukkan pada gambar sebagai berikut :
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A
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\ 4
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| Transformation |

v

| Data Mining ‘

v
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\ 4
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Gambar 1. Tahapan Penelitian

Pada penelitian ini yang mana akan menggunakan beberapa proses dalam menyelesaikan masalah yang akan
dilaksanakan terdiri atas dari delapan (8) tahapan, yaitu tahapan Data yang mana akan dilakukan studi pustaka
kemudian dilakukan observasi, lalu dilakukannya proses Selection pada tahapan ini data akan di seleksi guna untuk
dilakukan penelitian uji sampel, selanjutnya dilakukan Preprocesing dan Transformation kemudian dilakukan
proses dengan menggunakan Data Mining disini yang mengguunakan Algoritma C4.5 tahapan yang terakhir yaitu
evaluasi serta memberikan kesimpulan akhir.

2.1. Data Mining

Data mining adalah merupakan dari bagian ditahapan proses Knowledge Discovery in Database (KDD), yang
mana dengan menggunakan data mining bisa melakukan suatu pengklasifikasian [13], yang memprediksi,
kemudian memperkirakan dan menghasilkan informasi yang bisa bermanfaat dari kumpulan data didalam jumlah
yang cukup besar. Klasifikasi dengan data mining bisa dilakukan dengan menggunakan beberapa algoritma
termasuk algoritma C4.5. Algoritma C4.5, yang nantinya menghasilkan suatu pohon keputusan dan dapat dengan
mudah dipahami serta mudah dimengerti [14].

Penelitian dengan menggunakan tahapan KDD dimana pada pase sebelum masuk ditahapan data miningnya
digunakan sebuah metode OEE (Overall Equipment Effectiveness) yang mana untuk menghasilkan nilai tingkat
efektivitas di setiap data. Pada Data Mining ini akan menghasilkan suatu model yang disebut decision tree yang
merupakan dari algoritma C4.5 yang bisa digunakan dalam memprediksi sebuah perkiraan untuk dimasa yang akan
datang [15].
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2.2. Decision Tree

Decision tree atau biasa disebut dengan pohon keputusan merupakan suatu model untuk prediksi yang biasanya
secara rekursif dapat membagi suatu ruang kovariat dengan ruang bagian lainnya, sehingga membuat setiap ruang
bagian dapat membentuk suatu dasar untuk sebuah fungsi dalam memprediksi yang berbeda-beda. Pohon
keputusan bisa juga digunakan dalam menyelesaikan berbagai tugas dalam proses belajar termasuk jugs klasifikasi
[16], regresi serta untuk analisis survival. Atas fungsi dan manfaatnya yang bagus serta unik, pohon keputusan
sudah menjadi sebuah pendekatan yang cukup paling kuat serta paling populer pada bidang ilmu data [17].

2.3. Algoritma C4.5

Algoritma C4.5 adalah sebuah algoritma yang didirikan oleh J. Ross Quinlan dalam menyelesaikan suatu masalah
terhadap machine learning juga bisa menyelesaikan masalah terhadap data mining [18]. Algoritma C4.5
merupakan satu dari beberapa algoritma untuk pohon keputusan yang cukup popular di dunia ilmu computer [19],
yang mendukung dengan atribut diskrit atau bahkan kontinu. Bisa berurusan terhadap nilai suatu atribut yang
belum diketahui, serta banyak sekali pilihan fitur lainnya. Algoritma C4.5 bisa membangun sebuah pohon
keputusan pada pendekatan yang bersifat divide-andconquer yang berfungsi membangun akar dari sebuah pohon
keputusan, dengan hal tersebut Algoritma C4.5 bisa mempertimbangkan dalam semua hal untuk kemungkinan
dalam pengujian [20].

Memilih fitur atau atribut sebagai sebuag akar atau sebuah node yang didasarkan dengan gain tertinggi melalui
atribut yang sudah ditemukan sebuah nilai gainnya tersebut. Menghitung gain digunakan rumus sebagai berikut:

Gain S,A = Entropy S — 2 "_ 1 (|si])/([s]) * Entropy Si

1)
Keterangan :
S = Himpunan pada Kasus
A = Sebuah Atribut
n = Jumlah pada Partisi Atribut A
Si| = Jumlah pada Kasus di Partisi ke-i
S| = Jumlah pada Kasus dalam S
2.4. Prediksi

Pada penelitian ini akan melakukan prediksi, yang mana prediksi merupakan sebuah ramalan untuk
memperkirakan dengan perhitungan berdasarkan metode yang ilmiah [21].

3. Hasil dan Pembahasan

Data yang dihasilkan didalam proses penelitian ini merupakan data dari Bl yaitu data perkembangan Nilai Impor
Komaditas Utama yang terkait dengan atribut dalam proses penelitian. Atribut tersebut ada 9 (sembilan) antara
lain sebagai berikut :

Tabel 1. Atribut

P
o

Atribut Informasi
Peralatan Elektrik
Besi dan Baja
Peralatan Industri
Pupuk
Peralatan Khusus Industri
Bubur Kertas dan Kertas
Kendaraan
Mineral Non- Logam
Lainnya

O©CO~NOOTAWNPE
2 2L 2 2 22 2 2 2]

Data sesuai atribut yang digunakan diharapkan bisa mempermudah dalam proses perhitungan sesuai dengan
algoritma c4.5. Dari sembilan (9) atribut diatas masing-masing terdapat data sejak tahun 2019 sampai dengan tahun
2021 yang artinya terdapat 3 tahun kebelakang. Data tersebut diambil 3 angka terdepan saja untuk mempermudah
proses perhitungannya yang sehingga dijumlahkan memiliki 2210 data nilai impor. Pada dasarnya data tersebut
memiliki 4 triwulan perhitungannya dalam satu tahun. Berikut adalah tabel dari data tersebut :

Tabel 2. Jumlah Data Penelitian

2019 2020 2021
KOMPONEN
IMPOR
| 1 i wv ononwv LI L 1 1 B A4
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Total 121 123 105 131 136 166 219 394 226 245 149 194

Peralatan 4 2 2 3 1 7 1 75 24 36 3 18
Elektrik

Besi dan 20 14 13 10 4 2 1 2 6 6 2 7
Baja

Peralatan 10 16 11 24 28 38 54 36 51 67 12 8
industri

Pupuk 18 17 26 25 24 21 20 28 18 33 18 49
Peralatan 15 20 16 6 7 4 33 8 9 5 39 57
Khusus

Industri

Bubur kertas 16 16 0 0 0o 1 9 2 106 2 1
dan  kertas

bekas

Kendaraan 5 1 2 1 3 1 9 14 13 17 13 15
Mineral 7 6 6 4 8 6 5 4 6 6 8 7
Non-Logam

Lainnya 27 31 29 57 60 87 88 224 92 70 52 34

Metode Decision Tree merupakan salah satu metode yang sudag cukup terkenal pada metode klasifikasi serta
terkenal menghasilkan sebuah prediksi hasil yang tinggi dalam pengelolaan dataset. Evaluasi dalam penelitian ini,
menggunakan algoritma C4.5 pohon keputusan untuk menghasilkan sebuah informasi yang akan berguna bagi
pemerintahan kedepannya, yang berarti bahwa kita akan tentukan atribut yang akan menjadi root, itu semua bisa
dilihat dari nilai gain tertinggi dari atribut yang kita gunakan. Perhitungan untuk dataset yang kami kumpulkan
dapat dilihat pada Tabel 3.

Tabel 3. Perhitungan Node

Triwul Thn Jumlah Impor Tdk Entropy Gain

Total an Data Impor
2210 176 2034 0.180604988
-0.15216541
I 2019 121 4 118 .108371807
2020 136 1 135 0.053215829
2021 226 24 202 0.198795417
2010 123 2 121 0.082855975
2020 166 7 159 0.134211702
Peralatan 2021 245 36 209 0.210862532
Elektrik 11l 2019 105 2 103 0.210862532
2020 219 1 219 0016731422
2021 149 3 146 -0.08819987
IV 2019 131 3 128 0.092252715
2020 394 75 319 0.208810005
2021 194 18 176 0.190378571
2210 87 2123 0.127981347
-0.13384830
I 2019 121 20 102 -0.21172069
2020 136 4 132 0.112718809
2021 226 6 220 0.097981239
2010 123 14 110 0.201210384
_ 2020 166 2 164 0.053035202
gzjs:i dan 2021 245 6 239 0.096191353

Il 2019 105 13 92 0.206288404
2020 219 1 218 0.026640237
2021 149 2 147 0.072754335

IV 2019 131 10 120 -0.18045977
2020 394 2 392 0.034926699
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2021 194 7 188 0.117625332

2210 355 18555 0.211729133
-0.19718117
| 2019 121 10 111 0.182876668
2020 136 28 108 0.205086017
2021 226 51 175 0.199127555
Il 2019 123 16 107 0.207602095
2020 166 38 128 0.198550796
Peralatan 2021 245 67 178 0.177739522
Industri Il 2019 105 11 94 0.199878202
2020 219 54 165 0.190204157
2021 149 12 138 0.180530941
IV 2019 131 24 106 0.209563685
2020 394 36 358 0.190542032
2021 194 8 187 0.128577824

2210 296 1914 0.208809931
-0.20571884

1 2019 121 18 103 0.211242259
2020 136 24 112 0.210849219
2021 226 18 208 0.178933902

Il 2019 123 17 106 0.210051981
2020 166 21 145 0.206389115
2021 245 33 212 0.208516799

Il 2019 105 26 79 0.188273038
2020 219 20 199 0.190992177
2021 149 18 132 0.203962603
IV 2019 131 25 106 0.208739745
2020 394 28 366 0.171791821
2021 194 49 146 0.188842848

Pupuk

2210 218 1992 0.194474733
-0.19942239

I 2019 121 15 106 0.206988125

2020 136 7 129 0.149118174

2021 226 9 217 0.125611437

Il 2019 123 20 103 0211707391

2020 166 4 162 0.095250896

Peralatan 2021 245 5 240 0.079687402

m‘f;t‘fl 2019 105 16 _ 90 0210992103
2020 219 33 187 0.211088256
2021 149 39 111 0.184654339
IV 2019 131 6 125 0.141832701
2020 394 8 386 0.082328498
2021 194 57 137 0.163668198
2210 62 2147 0.105160426
-0.10574136

I 2019 121 16 106 0.207673039

2020 136 0 136 0
2021 226 10 217 0.132844997

| 2019 123 16 107 -

208611764
Bubur 2020 166 1 165 0.027224124
'(j(:r:tas 2021 245 6 239 -0.09921329
Kertas 11 2019 105 0 105 0.014444099
2020 219 9 210 0.131120606
2021 149 2 148 -0.05715648

IV 2019 131 0 131 0
2020 394 2 392 0.032587339
2021 194 1 193 0.026708993
2210 93 2117 -0.13293215
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-0.12678093
| 2019 121 5 116 -0.13134792
2020 136 3 133 0.089951134
2021 226 13 214 0153444795
Il 2019 123 1 123 0.034209335
2020 166 1 165 -0.03018586
2021 245 17 228 0.171859479

Kendaraan == 191052 104 0067010475
2020 219 9 211 0.126968238
2021 149 13 136 0.188122759
IV 2019 131 1 130 0032701642
2020 394 14 380 -0.12274882
2021 194 15 179 0.179757667
2210 72 2138 -0114526131
~0.1145108¢
| 2019 121 7 115 0.150978864
2020 136 8 128 0.155275614
2021 226 6 220 0.096886955
Il__2019 123 6 118 0.139960098
_ 2020 166 6 160 0.122028985
m;';?ra' 2021 245 6 239 0.098215285
Logam I 2019 105 6 99 0154500078
2020 219 5 214 0096529132
2021 149 8 141 0.152861081
V2019 131 4 127 0110473617
2020 394 4 390 0053614356
2021 194 7 188 0.116567645

2210 851 1359 0.098873336
-0.13804253
| 2019 121 27 94 0.199253708
2020 136 60 76 0.049495412
2021 226 92 134 0.082186781
Il 2019 123 31 92 0.188721876
2020 166 87 78 ).023991998
2021 245 70 175 0.170067752
Lainnya Il 2019 105 29 76 0.174379662
2020 219 88 131 0.085761765
2021 149 52 97  0.127584083
IV 2019 131 57 74 0.057378263
2020 394 224 170 ).060392992
2021 194 34 161 0.211297358

Evaluasi yang dihasilkan dari hasil analisis dengan algoritma C4.5 untuk mengetahui pola mana yang paling besar
nilai impornya dari menghitung data 3 tahun terakhir. Hasilnya nilai impor pada pupuk memiliki nilai Gain yang
paling besar, disini pemerintah bisa membuat kebijakan untuk kedepannya terhadap impor pupuk oleh provinsi
sumatera selatan.

Setelah itu dilakukan pengujian data menggunakan aplikasi orange dengan gambar sebagai berikut :
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Gambar 2. Pengujian Data

Hasil dari tahap pengujian dengan ini prediksi tingkat nilai impor dengan menggunakan algoritma desecion tree
C4.5 menghasilkan akurasi sebesar 95,16 %.

4. Kesimpulan

Berdasarkan hasil dari uji coba kesimpulan yang didapat adalah sebagai pengimpor sebaiknya harus lebih bijak
dalam menentukan nilai import apalagi jika kekayaan di provinsi kita lebih diminati bagi negara lain. Provinsi
Sumatera Selatan selama ini nilai impor pada pupuk lebih tinggi dibandingkan dengan jenis impor yang lain dengan
hal ini bisa membuat kebijakan yang cukup seknifikan agar nilai impor bisa tinggi semua. Berdasarkan dari hasil
uji coba dengan menggunakan aplikasi orange diperoleh akurasi 96,15% dengan berarti tingkat kesalahan 13,85%,
hal ini menunjukkan dari pengujian dengan menggunakan Decision Tree cukup baik jika digunakan untuk
memprediksi tingkat nilai impor.
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